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Введение. В последние годы автоматическая генерация реали-

стичных интерьеров активно используется в области компьютер-

ного зрения и графики. С развитием технологий машинного обуче-

ния появилась возможность создавать детализированные изображе-

ния интерьеров, которые используются в различных сферах: вирту-

альная реальность, дизайн интерьеров, архитектурное моделирова-

ние и другое [1]. Однако генерация реалистичных интерьеров по эс-

кизу все еще является сложной задачей. Существующие методы, 

такие как фотореалистичный рендеринг и компьютерное зрение, за-

частую не способны правильно интерпретировать эскизы и создать 

реалистичные изображения. Эскизы, которые создают дизайнеры или 

пользователи, обычно имеют низкую детализацию и содержат огра-

ниченную информацию о расположении объектов и освещении [2].  
В этой статье описывается новый подход глубокого машинного 

обучения к генерации интерьеров, основанный на диффузии изобра-
жений с использованием Stable Diffusion. Подход позволяет созда-
вать детализированные и реалистичные интерьеры, сохраняя стиль 
и требования дизайнера либо пользователя [3]. Это важный шаг в 
области автоматической генерации интерьеров, который имеет ши-
рокое практическое применение. Stable Diffusion — это система, со-
стоящая из множества компонентов и моделей. В процессе обучения 
модели связывают слова с изображениями благодаря методике CLIP 
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[4]. В Stable Diffusion используется процесс скрытой диффузии, при 
котором модель обучается распознавать знакомые формы в поле 
шума и фокусировать эти формы, если они соответствуют тексто-
вому описанию [5]. Stable Diffusion имеет расширение ControlNet, 
которое улучшает обучение моделей диффузии изображений. Дан-
ное расширение помогает генерировать наиболее качественное 
изображение, используя семь разных моделей, такие как Canny, 
HED, Depth Map, Normal Map, MLSD, OpenPose, Scribble. 

Проблема и цель исследования. Исходя из вышесказанного, 
проблемой данной работы является сложность сохранения уникаль-
ности и стиля изображения интерьеров помещений.  

Целью данной работы является сравнительный анализ моделей 
Stable Diffusion, подбор модели, наиболее точно генерирующей ин-
терьер по исходному изображению и текстовому описанию.  

Материалы и методы. Модель Canny на основании исходного 
изображения формирует набросок, выделяет очертание объектов, 
сохраняя детали. Далее набросок переносится на новое изображе-
ние. Дополнительно на генерацию влияет текстовое описание. С по-
мощью данной модели можно заимствовать у изображения компо-
зицию и стилистику, но менять детали [6].  

Модель HED позволяет генерировать неаккуратные изображе-
ния, напоминающие человеческие наброски.  

По исходному изображению Модель Depth Map создает набро-
сок с картой глубины, отображает расположение объектов [7].  

Модель Normal Map определяет положение объекта в трехмерном 
пространстве. Может использоваться для генерации 3D изображений.  

Модель MLSD точно повторяет прямые линии исходного изоб-
ражения. Подходит для генерации интерьеров, зданий [8].  

На основе исходного изображения Модель OpenPose формирует 
схему позы, благодаря чему наиболее точно повторяет положение 
частей тела. В модели существует редактор, с помощью которого 
можно перемещать части тела и создавать свои позы.  

Модель Scribble генерирует изображение на основании исход-
ного скетча. С помощью текстового описания можно указать, во что 
сгенерировать скетч [9].  

Для генерации изображений интерьеров важно сохранять де-
тали, объем элементов и повторять их очертание [10]. 
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Результаты. Проведен сравнительный анализ моделей расшире-

ния ControlNet для Stable Diffusion. Выбрано исходное изображение 

(рис. 1) в виде интерьера комнаты с разными предметами мебели, 

определено текстовое описание интерьера. Для тестирования исполь-

зованы модели Canny, HED, Depth Map, MLSD, Scribble (рис. 2-6). 

По результатам тестирования выделены модели, визуально 

наиболее точно повторяющие интерьер исходного изображения и 

учитывающие текстовое описание. Таковыми являются Canny и 

Depth Map, так как сохраняют объем элементов, стиль изображения 

и наиболее четко повторяют очертание объектов. 
 

  

Рис. 1. Исходное изображение 

Рис. 2. Сгенерированное  

изображение с использованием  

модели Depth Map 

  

Рис. 3. Сгенерированное изображение с 

использованием модели Canny 

Рис. 4. Сгенерированное  

изображение с использованием  

модели MLSD 
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Рис. 5. Сгенерированное  

изображение с использованием  

модели HED 

 

Рис. 6. Сгенерированное  

изображение с использованием  

модели Scribble 
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